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Objetivos generales 

Estudio de los principales enfoques del aprendizaje de máquina, su relación con los temas de 
investigación contemporánea, y sus aplicaciones desde los puntos de vista de la estadística, la 
inteligencia artificial, la ciencia cognitiva, optimización y complejidad computacional. 

 

 

Contenido temático 

1. Introducción 
 

2. Aprendizaje a partir de observaciones (6 hrs) 
Formas de Aprendizaje 
Aprendizaje Inductivo 
Aprendizaje conjunto 
Teoría de Aprendizaje Computacional 
Resumen 
 
3. Conocimiento en el Aprendizaje (8 hrs) 
Formulación Lógica del Aprendizaje 
Ejemplos e hipótesis 
Búsqueda de la mejor-hipótesis actual 
Búsqueda del menor compromiso 
Conocimiento en el Aprendizaje 
Ejemplos simples 
Esquemas generales 
Aprendizaje Basado en Explicación 



Extracción de reglas generales desde ejemplos 
Aprendizaje usando información relevante 
Espacio de hipótesis 
Aprendizaje y uso de información relevante 
Programación lógica inductiva 
Ejemplo 
Resumen 
(Aprendizaje Estadístico)*    
 
4. Optimización y Búsqueda (8 hrs) 
Optimización Convexa 
Optimización No-lineal 
Conjuntos Afines y Convexos 
Operaciones que preservan la convexidad 
Mínimos cuadrados 
Funciones Cuasi-convexas 
Complejidad computacional 
Algoritmos de minimización 
 
5. Aprendizaje con Árboles (4 hrs) 
Árboles de decisión 
Construcción de árboles de decisión 
Clasificación basada en árboles 
 
6. Decisión por Comité (4 hrs) 
“Boosting” 
“Bagging” 
Formas diferentes de combinar clasificadores 
 
7. Modelos Gráficos (4 hrs) 
Modelos Ocultos de Markov 
Algoritmos directo, Viterbi y de Baum-Welch 
Métodos de Seguimiento 
Filtro de Kalman 
Filtro de Partículas 
 
8. Aprendizaje por Refuerzo (6 hrs) 
Introducción 
Aprendizaje por Refuerzo Pasivo 
Aprendizaje por Refuerzo Activo 
Generalización en el Aprendizaje por Refuerzo 
Resumen 

  



Criterios y mecanismos de evaluación 

2 exámenes (60%), Tareas (10%), Proyecto (30%) 

 

Comentarios 

Podrá sustituirse eventualmente el segundo examen por más peso en el proyecto final. 
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